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• Schwerpunkt: Einsatz digitaler Medien in Lehr-Lernprozessen
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Online-Lehre im Hochschulkontext

www.chrisfi.com

Transformation universitärer Lehre durch Online Kurse

• Erhöhte Belegung und Beliebtheit von Online Kursen 

10% (2002, 1.6M Studierende) zu 32% (2016, 6.4M 

Studierende) in den USA

• Hochschulleitungen sind sich der Bedeutung von 

Online-Lehre zunehmend bewusst

Forschungsstand: Online vs. Präsenzkurse

• Lernleistung höher in Präsenzkursen als Online

• Studierende, die traditionell benachteiligt sind, erfahren 

i.d.R. größere Nachteile in Online-Lernumgebungen

(Xu & Xu, 2019)
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(a) Kursmodalität und Kursnoten

(b) Online Kurse und Studienerfolg/-abbruch

(c) Selbstregulation in Online Kursen

a. Fischer, C., Xu, D., Rodriguez, F., Denaro, K., & Warschauer, M. (2020). Effects of course 

modality in summer session: Enrollment patterns and student performance in face-to-face and 

online classes. The Internet and Higher Education, 45, 1-9. 

https://doi.org/10.1016/j.iheduc.2019.100710

b. Fischer, C., Baker, R., Li, Q., Orona, G., & Warschauer, M. (2019, April). Does course-taking 

increase distal student success? Examining impacts on college graduation rates and time-to-

degree. Paper presented at the 2019 annual meeting of the American Educational Research 

Association, Toronto, Canada.

c. Baker, R., Xu, D., Park, J., Yu, R., Li, Q., Cung, B., Fischer, C., Rodriguez, F., Warschauer, M. & 

Smyth, P. (2020). The Benefits and Caveats of Using Clickstream Data to Understand Student 

Self-Regulatory Behaviors: Opening the Black Box of Learning Processes. International Journal of 

Educational Technology in Higher Education, 17(13), 1-24. https://doi.org/10.1186/s41239-020-

00187-1
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Datensatz der UC Irvine 
• Jahre 2014-2017

• Nur Sommersemester

• Nur Vorlesungen mit 4 Kreditpunkten

• Nur eingeschriebene Bachelorstudierende

Stichprobe:   72,441 Kursteilnahmen (433 Kurse)

23,610 Studierende
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Forschungsfrage 1: Welche Studierendenmerkmale sind 

mit Online Kurswahl assoziiert?

Multi-level logistic regression modeling

Forschungsfrage 2: Was ist der Effekt der Kursmodalität 

auf Kursnoten von Studierenden?

Multi-way fixed effects linear regression models;

Subgroup analyses (low-income, first-generation, low-

performance)
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Forschungsfrage 1: Kursbelegungen

Multi-level logistic regression modeling

Höhere Teilnahmewahrscheinlichkeit an Online-Kursen 

falls:
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Forschungsfrage 1: Kursbelegungen

Multi-level logistic regression modeling

Höhere Teilnahmewahrscheinlichkeit an Online Kursen 

falls:

• Weibliche Studierende

• Studierende aus anderem Bundesstaat

• Studierende mit Studienortwechsel

• Wiederholung von Kursen
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Forschungsfrage 2: Effekt auf Lernleistung

Multi-way fixed effects linear regression models

Warum fixed effects modeling?

• Selektionseffekte der Online Kurswahl

• Kontrollen notwendig für nicht erhobene „confounding

variables“

• Konzept von fixed effects: “Trends in den Interventions- und 

Kontrollgruppen sind stabil, daher werden Subjekte als ihre 

eigenen „controls“ verwendet”

• Kontrolle für average differences within groups

Limitationen bei limitierter „within-group variability“
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Model 1 Model 2 Model 3 Model 4

Coefficient -0.161*** -0.168*** -0.093~ -0.096~

(Standard Error) (0.033) (0.033) (0.052) (0.052)

Student FE Yes Yes Yes Yes

Course FE Yes Yes Yes Yes 

Year FE No Yes No Yes

Instructor FE No No Yes Yes

N 61,401 61,401 61,401 61,401

Course grades: 0-4 scale; FE = Fixed effect; Covariates include student- and course-level variables;  

standard errors clustered at student level; ~p < 0.1, *p < 0.05, **p < 0.01, ***p < 0.001.
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Forschungsfrage 2: Effekt auf Lernleistung
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Kursmodalität und Kursnoten - Fazit

www.chrisfi.com

Studierenden- und Kursfaktoren sind mit Kursbelegungen 

assoziiert

• Weibliche und zugezogene Studierende (mehr online)

• Studienortwechsler, Kurswiederholungen (mehr online)

Schwächere Leistung in Online-Kursen

• Insgesamt: ca. 1/10 einer Notenstufe

• Traditionell benachteiligte Studierende sind nicht 

zusätzlich benachteiligt



Online Kurse und Studienerfolg/-abbruch
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Datensatz der UC Irvine 

• Drei Studierendenkohorten (2009, 2010, 2011)

• Nur neu eingeschriebene Bachelorstudierende

• Sechs Jahre an Daten pro Kohorte (2009-2017)

• 13 größte Studienfächer 

• Analyse von Pflichtveranstaltungen

Stichprobe: 10,572 Studierende
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Forschungsfrage 1: Wie beeinflusst Kurswahl von Online Kursen den 
erfolgreichen Studienabschluss innerhalb von 4 Jahren 
(Regelstudienzeit) und 6 Jahren (1.5 fache Regelstudienzeit)?

Forschungsfrage 2: Wie beeinflusst Kurswahl von Online Kursen die Zeit 
zum Studienabschluss für Studierende die innerhalb von 6 Jahren ihr 
Studium erfolgreich beendet haben? 

Forschungsfrage 3: Wie sind diese Befunde für Studierende, die 
traditionell im Hochschulkontext benachteiligt sind?

Two-stage instrumental variables approach
• Stage 1: Predicting the percentage of courses taken online using the

percentage of courses offered online + covariates; 
• Stage 2; fitted values + covariates, online courses taken uncorreleted

with omitted variables
Subgroup analyses (low-income, first-generation, low-performance)
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Online Kurse und Studienerfolg/-abbruch

Online 

courses

TAKEN

Lower div. 

online 

courses

TAKEN

4-year 

graduation

rates

6-year 

graduation

rates

Time-to-

degree

Instrument: OFFERED online 

courses
0.131**

Instrument: OFFERED 

lower-div. online courses
0.165***

Instrumented var: Online 

courses TAKEN
0.354* 0.067 -0.357

Instrumented var: Lower div. 

online courses TAKEN
0.300*** 0.051 -0.402**

N 10,572 10,572 9,909

All major-required online courses in first four years, all major-required lower division online course in first year;

Covariates include student characteristics, Major and cohort fixed effects, *p < 0.05, **p < 0.01, ***p < 0.001.
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Online Kurse und Studienerfolg/-abbruch

4-year 

graduation

rates

6-year 

graduation

rates

Time-to-

degree

First gen: Online courses TAKEN 0.029* 0.029* 0.060

First gen: Lower-div. online courses TAKEN -0.033 0.021 0.199***

Low income: Online courses TAKEN -0.069 0.033 0.193**

Low income: Lower div. online courses TAKEN -0.173** 0.012 0.405*

Low HS perform.: Online courses TAKEN 0.061 0.054 0.240***

Low HS perform.: Lower div. online courses TAKEN -0.053 0.029 0.481**

N 10,572 10,572 9,909

Only interaction effects diplayed, All major-required online courses in first four years, all major-required lower division online 

course in first year; Covariates include student characteristics, Major and cohort fixed effects, *p < 0.05, **p < 0.01, ***p < 

0.001.
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Online Kurse können

• die Wahrscheinlichkeit erhöhen den Studienabschluss 

in Regelstudienzeit (4 Jahre) abzuschließen.

• Traditionell benachteiligte Studierende sind i.d.R. nicht 

benachteiligt

Online Kurse können

• die Zeit zum Studienabschluss verringern.

• Zeitersparnis ist i.d.R. geringer für traditionell 

benachteiligte Studierende



Was ist Selbstregulation?

• Sich für das Lernen zu motivieren (Motivation)

• Den Lernprozess aufrecht zu erhalten (Volition)

• Lernprozess effektiv zu gestalten (kognitive und meta-

kognitive Strategien)

Selbstregulation in Online Kursen
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Online Kurs

(10 Wochen)

• Clickstream Daten

• Regelmäßige 

Assignments

(rote Linie) 
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Online Kurs

(5 Wochen)

• Clickstream Daten

• Assignments jeden 

Freitag 



• Selbstregulation ist ein wichtige Kompetenz die 

Lernerfolge beeinflussen kann 

• Selbstregulation ist insbesondere wichtig in Online 

Lernumgebungen

Selbstregulation in Online Kursen - Fazit

www.chrisfi.com
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Was sind Merkmale guter Online Kurse?
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Kursorganisation Klare Lernziele

Interpersonale 

Interaktionen

Verwendung von 

Technologien 
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Kursorganisation Klare Lernziele

Interpersonale 

Interaktionen

Verwendung von 

Technologien 
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Tipps zur Gestaltung guter Online Kurse
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www.e-teaching.org

https://lead.schule/digitales-lernen

https://vitruv.uni-

tuebingen.de/ilias3/goto.ph

p?target=wiki_6687



Weiterführende Forschung zu Online Kursen
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www.olrc.us
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